Sujet 1 : Denoising de graphes de connaissances à grande échelle par apprentissage hybride supervisé et auto supervisé
Résumé
Les graphes de connaissances sont aujourd’hui largement utilisés dans des domaines sensibles tels que la bioinformatique, les systèmes de recommandation et le web sémantique. Cependant, ces graphes sont souvent affectés par un bruit important dû à l’agrégation de sources hétérogènes, aux erreurs d’extraction automatique et aux inférences approximatives.
Ce sujet vise à étudier et développer une approche de denoising pour graphes de connaissances à grande échelle, en combinant des représentations structurelles basées sur les embeddings de graphes et des mécanismes d’apprentissage auto supervisé et supervisé. L’objectif est de détecter et de supprimer les arêtes peu fiables tout en préservant la cohérence structurelle et sémantique du graphe. Les performances seront évaluées à l’aide de métriques de classement et de classification telles que AUC, AUPR et Precision@K sur des graphes réels de grande taille.
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Sujet 2 : Denoising adaptatif de graphes d’interactions pour l’amélioration des systèmes de recommandation
Résumé
Les systèmes de recommandation modernes reposent de plus en plus sur des graphes d’interactions reliant utilisateurs, items et contextes. Ces graphes contiennent souvent des interactions bruitées, redondantes ou peu informatives, ce qui dégrade la qualité des recommandations.
Ce sujet propose d’explorer des méthodes de denoising adaptatif appliquées aux graphes de recommandation, en s’appuyant sur des modèles de graph neural networks et des mécanismes de filtrage progressif des arêtes. L’approche consistera à attribuer un score de fiabilité aux interactions, puis à éliminer progressivement les relations les moins pertinentes tout en maintenant la connectivité et la diversité du graphe. L’impact du denoising sera étudié sur la qualité des recommandations à l’aide de métriques de classement telles que Precision@K, Recall@K et NDCG.
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